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Les entités nommées (EN) en traitement automatique 
des langues (TAL)
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…
I was born at Blunderstone, in 
Suffolk, or 'there by', as they say
in Scotland.
…
I remarked that,
once or twice when Mr. Quinion 
was talking, he looked at Mr.
Murdstone sideways
...

texte brut Texte annoté en EN

…
I was born at Blunderstone, in 
Suffolk, or 'there by', as they 
say
in Scotland.
…
I remarked that,
once or twice when Mr. Quinion 
was talking, he looked at Mr.
Murdstone sideways
...

Extrait de David Copperfield de Charles Dickens



Les EN en TAL

❖ “Il s’agit de types d’unités lexicales particulières qui font référence à une entité du monde 
concret dans certains domaines spécifiques notamment humains, sociaux, politiques, 
économiques, et qui est désignée par son nom” (Ester)

❖ associée aux noms propres (Barack Obama, Hugo, rue Mouffetard) et parfois à des 
descriptions définies (un groupe nominal, ex : le chat noir)

❖ Les trois catégories (dites coarse-grained) : noms de personnes, de lieux, d’organisations ; 
extension de la typologie d’EN pour inclure : les fonctions de personnes, les productions 
humaines, les expressions numériques, temporelles, etc.
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Les EN en TAL: types d’ambigüités

❖ le même nom est utilisé pour plusieurs entités

➢ Paris (France) et Paris (Texas)

❖ une même entité peut avoir plusieurs noms

➢ Paris, Paname  

❖ le nom d’une entité peut être utilisé pour désigner une entité en 
catégories différentes (le cas de la métonymie)

➢ la Sorbonne, la France, … une organisation mais peut être aussi un lieu 
selon le contexte

➢ “Le prix Nobel de la Paix s’est montré digne devant une telle épreuve”
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Structurer et enrichir des corpus numériques/numérisés : avec les EN et au delà

Articles scientifiques en anthropologie et histoire des 
savoirs (Savoirs)

Dictionnaire 
géo-historique d’Alcedo 
sur l’Amérique hispanique 
(ANR TopUrbi)

Annuaires des propriétaires et de 
propriétés de Paris (PTM)

La grande peur de 1789 
de Georges Lefebvre



Applications des EN dans les HN
● Cartographier et visualiser les EN d’un corpus, par exemple, une cartographie 

ou analyse de la dimension spatiale et spatio temporelle d’un corpus

● Interroger de manière croisée des corpus et bases de données différents 
reliés par des EN

● Indexer pour préparer une édition numérique enrichie

● Calculer de suggestions de lecture de textes dans un corpus



par l’Etat

par l’Eglise 
catholique

PTM Annuaires, work in progress (référentiel géohistorique en construction)

par la compagnie de 
Chemins de Fer



Mise en oeuvre de chaînes de traitement des sources aux 
analyses

- tout en intégrant des approches issues des différents domaines : TAL, analyse 
des données, géomatique

- plusieurs approches/outils et solutions partielles existent mais l’enjeu est de 
faciliter (généraliser) leur réutilisation dans des projets avec des besoins 
proches

- Adapter la pipeline selon les niveaux de structuration des textes ; les EN, une 
composante de la pipeline

- Produire des données réutilisables et exploitables pour des recherches, les 
enrichir et spatialiser

- développer et systématiser des analyses à partir de ces données

- Pipeline EN/TAL vs pipeline HN : objectifs proches mais différents (unitâche vs. 
multitâche)



Mise en oeuvre d’une chaîne de traitement des sources 
aux analyses : sur les outils

- performance des outils 

- robustesse et généricité des outils 

- outils en production avec une communauté et un appui technique 

- interfaces utilisateurs accessibles à des utilisateurs non experts 

- formats standards d’échange divers et variés
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Macrostructure

Microstructure

Pipeline adapté selon les niveaux 
de structuration des textes

Annuaire de propriétaires et de propriétés de 
Paris et de la Seine (Projet Time Machine)



Pipeline adapté selon les niveaux de structuration des textes : 
Dictionnaire d’Alcedo, entrée pour “Pacajes” (TopUrbi)

PACAJES, Provincia y Corregimiento del Perú, 

confina con la de Chucuilo por el NO, por el N 

con la gran laguna Titicaca, por el NE con la 

Provincia de Omasuyos, y siguiendo por el E con 

la Ciudad de la Paz y Provincia de Cicasica, por 

el SE con el Corregimiento de Oruro y Provincia 

de Paria, por el S con la de Carangas, por el SO 

y O con la jurisdicción de la de Arica, mediando 

la cordillera..

Projet ANR-242987 TOPURBI « Topographie de l'urbanisation impériale hispanique » coordonné par Jean-Paul Zuñiga 
(EHESS) et réalisé avec Werner Stangl (EHESS)
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Extrait sur la Champagne et le 
Sud-Ouest :

“Sa puissance émotive, qui fut grande, 
demeura intacte jusqu'à la fin. Elle 
partit, le 28, de Ruffec, dans les 
circonstances qu'on connaît. Vers 
l'Ouest, elle gagna les forêts de Chizé 
et d'Aulnay, semble-t-il, à moins que 
celles-ci n'aient constitué un centre 
d'émotion locale. ”

Pipeline adapté selon les niveaux 
de structuration des textes

(Paris et al 2017)
https://dx.doi.org/10.1080/15420353.2017.1307306 

La dimension spatiale de 
« La grande peur de 1789 »  
de Georges Lefebvre

Moins de structure, le cas de noms de lieux est 
faisable, néanmoins complexe au delà des EN 
“classiques : relations spatiales, co-références, …

https://dx.doi.org/10.1080/15420353.2017.1307306


Transcription
* Structuration Analyses

Outils

Formats

vérification vérification

Une chaîne de traitement et d’analyse : annuaires PTM

*Subvention DAHN (Dispositif de soutien à l'archivistique et aux humanités numériques) par le MESRI.Travail réalisé 
avec Frédérique Mélanie-Becquet (LATTICE)



Chaîne TAL pour identifier les EN dans des textes littéraires 
(structuration)
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REN

….
...
Gare d’Orsay
….NEL

….
….
Gare d’Orsay
….
….
….

http://fr.dbpedia.org/resource/Gare_du_Musée_d’Orsay

Reconnaissance 
des entités 
nommées

Désambiguïsation 
et liage des 

entités nommées
Modes d’exploration de 

corpus textuels sous l’angle 
des EN



❖ imprécision, (“Western Europe")

❖ subjectivité (“the main cities of Europe")

❖ noms vernaculaires (“Old World" pour l’America)

❖ référents changeant de frontières au fil du temps (Allemagne 1850 vs.1950)

❖ des lieux historiques qui ont cessé d'exister (“Gaule")

❖ ou qui ont changé de nom (“Place de Greve", aujourd’hui place de l’hôtel de ville)

… et plus largement, des référentiels “bruités”, peu exhaustifs, des représentations 
géométriques insuffisantes (ex: pour la Seine)
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Enjeux EN et textes anciens : ambiguietés des localisations

Exemples issus de : L'Heresiarque et cie (1910) de Guillaume Apollinaire, (23 nouvelles, 54166 mots, 
fiction) et “Qu'est-ce qu'une nation" (1882) d’Ernest Renan, (8500 mots, essai), corpus OBVIL



Un pipeline REN typique

…
I was born at 
Blunderstone
…
once or twice 
when Mr. 
Quinion ...

Tokeniser POS 
tagger Lemmatiser REN

…
I was born at 
Blunderston
e…
once or twice 
when Mr. 
Quinion ...

entrée sortie

Plusieurs configurations sont possibles et, en fonction de la langue, certains composants du pipeline peuvent 
être optionnels, à l'exception de la tokenisation. La segmentation des phrases peut être un autre composant.

Formatting Formatting



Annuaires (PTM)



Dictionnaire d’Alcedo : catégories à 2 niveaux

Projet ANR-242987 TOPURBI « Topographie de l'urbanisation impériale hispanique » coordonné par Jean-Paul Zuñiga 
(EHESS) et réalisé avec Werner Stangl (EHESS)



De systèmes à base de règles aux approches fondées sur les 
statistiques et les données

19(Nouvel et al 2015)
interacts

visualise, evaluate, configure

Data ApplicationsModel

Symbolic systems

Data ApplicationsModel

Statistical and data-driven approaches



Approche itérative



Adaptation d’un système REN : apprentissage à partir d’un 
corpus annoté par un utilisateur
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Jeu d’
évaluation

Jeu d’entrainement

Corpus textuel à 
analyser 

Jeu de 
développement



Création du jeu 
annoté manuellement 
pour l'entraînement 
d’un modèle

Catma: 
https://app.catma.de/seven/

Inception:
https://inception-project.github.io/ 

https://inception-project.github.io/


Performance de l’annotation 
automatique à partir du 
modèle NER entraîné.

P (précision)
R (rappel)
F (f-score) 

Evaluation d’un système REN : annuaires PTM

Travail réalisé avec Frédérique 
Mélanie-Becquet (LATTICE)



Avec Joanna Byszuk, Francesca Frontini, Ioana Galleron, Diana Santos, Ranka Stankovic
CLARIN Conference 2020, 

https://office.clarin.eu/v/CE-2020-1738-CLARIN2020_ConferenceProceedings.pdf
https://github.com/COST-ELTeC  

Alrahabi et al, 2021, DOI : 
https://doi.org/10.4000/revuehn.1079 
https://github.com/cvbrandoe/ArabicLitTAL     

F1 
(exacte)

F1 
(partielle)

Stanza 0,69 0,55

Spacy 0,65 0,40

Mesure Partielle Exacte

Farasa

Précision 0,54 0,42

Rappel 0,45 0,35

F1 0,49 0,38

Stanza

Précision 0,51 0,41

Rappel 0,72 0,58

F1 0,59 0,48

Madamira

Précision 0,35 0,25

Rappel 0,55 0,39

F1 0,43 0,31

Évaluer des systèmes REN prêts à utiliser pour mesurer leur 
faiblesses avec l’idée de créer un benchmark.

https://github.com/OBVIL/Entites-nommees 
(préliminaires, Zola, evaluation L3I à venir)

https://office.clarin.eu/v/CE-2020-1738-CLARIN2020_ConferenceProceedings.pdf
https://github.com/COST-ELTeC
http://dx.doi.org/10.4000/revuehn.1079
https://github.com/cvbrandoe/ArabicLitTAL
https://github.com/OBVIL/Entites-nommees


Approches statistiques et fondées sur les données

La manière dont les données sont soumises au système est cruciale car :

● la quantité et la qualité des données peuvent rendre le système plus ou 
moins précis (peu de fausses correspondances), complet (peu de 
correspondances manquées), robuste (résistance au bruit),

● Le type de texte sur lequel l'entraînement est effectué conditionne 
l'applicabilité du modèle à d'autres types de texte,

● Le prétraitement (tokenisation, ...) et la façon dont les entités nommées sont 
définies influencent la façon dont elles sont reconnues.



Chaîne TAL pour identifier les EN dans des textes littéraires 
en vue d’une étude outillée linguistique et spatiale
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REN

….
...
Gare d’Orsay
….NEL

….
….
Gare d’Orsay
….
….
….

http://fr.dbpedia.org/resource/Gare_du_Musée_d’Orsay

Reconnaissance 
des entités 
nommées

Désambiguïsation 
et liage des 

entités nommées
Modes d’exploration de 

corpus textuels sous l’angle 
des EN



Named Entity Linking, il s’agit d’un moyen d’établir un lien explicite entre les 
mentions d’EN cités dans le texte et les objets du monde auxquels elles réfèrent. 
Créer ce lien est important afin de lever toute ambiguïté sur l’identité de l’EN. Il y a 
donc deux objectifs :

Lier les EN aux référentiels

❏ Désambiguiser 

"Goncourt" - Edmond de Goncourt ou Jules de Goncourt ?

"Voltaire", "François-Marie Arouet" - manières de désigner la même personne 

❏ Lier à un référentiel 

"Voltaire" - associer l’entrée correspondante dans Wikidata 
(https://www.wikidata.org/wiki/Q9068)

https://www.wikidata.org/wiki/Q9068


Lier les EN aux référentiels 

Léoville (Commune)
Léoville (Vin)
Chambertin (Vin)
Nana (Personnage)
Steiner (Personnage)

Léoville ou Chambertin ?  
murmura un garçon, en allongeant 
la tête entre Nana et Steiner, au 
moment où celui-ci parlait bas à
la jeune femme.

Référents 
possibles

Texte annoté en EN :
Nana (Zola)

La mention étudiée hors de son contexte est ambiguë. Un humain 
peut typiquement lever l'ambiguïté par utilisation conjointe de la 
connaissance du monde dont il dispose et d’indices contextuels.



L’empreinte spatiale d’un texte pour rendre compte de la 
géographie d’un auteur et les échelles mobilisées 

Guillaume Apollinaire’s « Le passant de Prague » 



Quelques remarques finales : enjeux EN et corpus des HN
● langues de textes diverses, anciennes, melangées, non normalisés
● catégories EN fines vs. trop générales ; différentes définitions des EN selon les cas 

d’applications (ex: édition TEI)
● Intégrer dans les modèles REN :

○ des éléments de la mise en forme du document imprimé (travaux de Joseph Chazalon 
et l’EPITA et l’IGN sur les annuaires dits Bottin)

○ bruit présente dans le texte issu de la numérisation (voir Séminaires du Groupe NER 
for historical documents https://ner-for-historical-docs.github.io/)

● référentiels de données anciennes peu disponibles pour lier les EN 
● évaluation des performances des systèmes : manque de jeux de tests pour comparer
● Modèles à adapter, fine-tuning, modèles génératifs, besoin de ressources de calcul 
● Au delà des EN: annoter les vocabulaires contrôlés et expressions polylexicales reste 

simple, les relations spatiales faisable dans la plupart des cas, mais peu de propositions pour 
les entités non nommées et les co-références présentes dans des textes littéraires (sauf pour 
les travaux en cours du laboratoire LATTICE sur le French BookNLP)



Ressources pour découvrir le REN
Spacy - modèles disponibles : https://spacy.io/models 
Quelques notebooks Python pour démarrer :
1) https://github.com/cvbrandoe/coursTAL/tree/master/2023/notebooks :

coursTAL_EltecFRL2_StepA_1eAnnotStanza_CorrTagTog.ipynb
coursTAL_EltecFRL2_StepB_TrainSpacy.ipynb
coursTAL_EltecFRL2_StepC_UseTrModelSpacy.ipynb 

2) https://github.com/ludovicmoncla/tutoriel-geoparsing 
3) https://github.com/orgs/Consortium-ARIANE/

(issus de la formation ARIANE à Lyon, ils seront déposés ici la mi-novembre 
2023)

https://spacy.io/models
https://github.com/cvbrandoe/coursTAL/tree/master/2023/notebooks
https://github.com/ludovicmoncla/tutoriel-geoparsing
https://github.com/orgs/Consortium-ARIANE/


MERCI



Evaluation d’un système REN

gold: Phébus parut en Postillon de Lonjumeau et Minerve en Nourrice normande.

test:  Phébus parut en Postillon de Lonjumeau et Minerve en Nourrice normande. 

       True positive (TP)   False Negative (FN)          TP    False positive (FP)

❖ Recall : the number of correctly annotated entities wrt the total of manually annotated entities in the 
gold

= TP / (TP + FN)

❖ Precision : the number of correctly annotated entities wrt the total of returned entities
= TP / (TP + FP)

❖ F-score, harmonic mean between recall and precision.

It is also possible to extend these measures to use relaxed match when comparing annotations, instead 
of strict match as presented above. 33


